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간단 소개 (Recap)

• Corrective Retrieval Augmented Generation (Yan, Shi-Qi, et al., 24.01.29)

§ 수정 검색 증강 생성(CRAG)

§ 검색기의 자가 수정 구성 요소를 구현하고 증강 생성을 위해 검색된 문서의 활용도를 향상

§ 경량 검색 평가기(lightweight retrieval evaluator)는 쿼리에 대해 검색된 문서의 전반적인 품질을 평
가하여 다양한 지식 검색 작업을 트리거할 수 있는 신뢰도를 반환하도록 설계

• {Correct, Incorrect, Ambiguous}

§ 검색된 문서가 핵심 정보에 선택적으로 집중하고 관련 없는 정보를 걸러낼 수 있도록 분해 후 재구
성 알고리즘 설계

§ 짧은 형식과 긴 형식의 생성 작업을 포함하는 4개의 데이터셋에 대한 실험 결과, CRAG가 RAG 기반
접근법의 성능을 크게 향상

recap



CRAG (Corrective Retrieval Augmented Generation)

• Motivation
§ 왜 부정확한 검색 결과를 그대로 쓰지?

§ 왜 검색 결과를 통으로 넣지?

• Method
§ Retrieval Evaluator

§ Knowledge Refinement

§ Knowledge Searching (query rewrite)

• Task
§ PopQA (단답형) – Accuracy 

§ Biography (서술형) - FactScore

§ PubHealth (T/F) - Accuracy

§ Arc-Challenge (객관식) - Accuracy

CRAG



CRAG overview

1. Input query 로 DR (any retriever)

2. Retrieval Evaluation

1. Correct à Retrieved Document 에
서 연관된 정보만 뽑기

2. Incorrect à Retrieved Documents
버리고 web search

3. Ambiguous à 둘 다

3. Query와 optimized retrieval 
result 를 generative model 에 넣
어 답을 얻기

CRAG



Retrieval Evaluator

• workflow

§ Retrieve 10 document

§ Concat question and document (question-document pair)

§ Predict relevance score [-1~1]

• Fine-tuning

§ Positive sample :  Label [1]

§ Negative sample : Label [-1]
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Retrieval Evaluator

• Lightweight Retrieval Evaluator

§ Fine-tuned T5-large (0.77B)

§ No need Human or LLM annotation (for 
fine-tunning)

CRAG

• Critic model (Self-RAG, Asai el al., 2023)

§ Fine-tuned LLaMA-2 (7B)

§ Requires GPT-4 annotated data (for instructi
on tuning)

• Chat GPT



Action Trigger

• Relevence score (=confidence score) 를 바탕으로 다음 action 결정

CRAG

Incorrect Ambiguous Correct

Lower Threshold
-0.9

Upper Threshold
0.5

Threshold set for each benchmark:
maximize the overall accuracy
with a false-positive punishment



Knowledge Refinement

• Extract the most critical knowledge strips (internal knowledge)

1. Segmentation à fine-grained knowledge strips (heuristic rules)

• 적당히 몇 문장으로 구성되도록 나누었음

2. Calculate relevence score (아까 만든 retrieval evaluator 이용)

• Top-k = 5

• Filter threshold = -0.5

3. Relevant ones 만 모아서 원래 순서 유지하며 concat
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Web Search

• Questions to query (ChatGPT) à

• Using Google Search API

§ Top-k = 5

• Employ same knowledge refinement method

CRAG



Evaluation

• Tasks

§ PopQA (단답형) – Accuracy 

§ Biography (서술형) - FactScore

§ PubHealth (T/F) - Accuracy

§ Arc-Challenge (객관식) - Accuracy

CRAG

• Methods

§ 여러 모델에 Retrieval 을 넣었을 때와 넣지 않
았을 때 비교

§ Generation model 을 바꿔꼈을 때의 비교

§ Standard RAG 와 CRAG 의 비교

§ Self-RAG 와 Self-CRAG(Self-RAG + CRAG)의
비교



Result
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Ablation Study
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Contributions

• First attempt to design corrective strategies for RAG

• Introduce Plug-and-play method “CRAG”

• Adaptability to RAG-based approaches

• generalizability across short- and long-form generation task
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